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a Droneracing: human versus autonomous

o —

s mR e

nature

UZH %~ Human pilot

)\ Autonomous drone (ours)

b Head-to-head competition € Human champions

Kaufmann et al. 2023
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https://www.nature.com/articles/s41586-023-06419-4




Was empfinden Sie, wenn Sie an Kl denken?

++ + o0 = ==

40% 38%

Etwas sehr Positives Etwas eher Positives Etwas Neutrales Etwas eher Negatives Etwas sehr Negatives

® 2019 @ 2021

Quelle Weitere Informationen:
TUV-Verband Deutschland; Statista: Juli 2019 und August 2021; 948 (2021); 16-75 Jahre; Befragte, die den Begriff Kinstliche Intel
) Statista 2024
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Einsatzbereiche

In welchen Bereichen genau kommt bzw. wird Kl in lhrem Unternehmen zum Einsatz

kommen?
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Quelle Weitere Informationen:
¢ land; Ipsos; Juli und August 2020; 150 Unternehmen; Befragte, deren Unternehmen Kl einsetzt, plant oder diskutic
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KI-Adaption weltweit 2022

Finanzindustrie: digitale Produkte
Telco-Industrie: Churn Rate

Handel: Online Business

Langsame Adoption
» Marketing & Sales
» Supply Chain Management
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KI ist ein Generationenthema

Wolfgang MaaR

Umfrage zur aktiven Nutzung von Kl-Diensten in Deutschland im Februar 2023, nach
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Quelle
Horizont
) Statista 2024

Alter

41%

29%

Generation Z (18 bis 27 Jahre) Generation Y (28 bis 42 Jahre)

Weitere Informationen:
Deutschland; Kantar; 1.000 Befragte; 18-60 Jahre

13%

Generation X (43 bis 60 Jahre)






Infrastruktur

Dynamomaschine (Siemens 1867)

Gldhbirne (Edison) Funktechnik (Marconi)

S14
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Elektrifizierung - Aufbruch

Beispiele

DEUTSCHE EDISON GESELLSCHAFT

BERI.IIN.

Elektr. Glu ‘lichtbeleuchtung.

Edison-Dynamomaschinen gebant von Siemens & Halske, Berlin,
Modell T fitr 100 sechszehnkerzige Glublampen S 3200
Modell H fiir 450 sechszehnkerzize Glublampen # 10,000

frei Berlin excl. Verpackung.

% ¥ ke, g
Le palais de 1'Electricité

Berlin
Leipziger Strake - Werbung der Deutschen Edison (Verbrauch: 200 000 kg/h
Friedrichstrake Gesellschaft (DEG, spiter AEG) 1884 Steinkohle - 12 000 PS)
(Siemens & Halske, 1882) $15
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Elektrisches Stromnetz

Hochstpannung
meist 220 kV oder 380 kV
Kohlekraftwerke

HH/M
~600 MVA

Umformer / C

Umrichter

Hochspannung
Wasserkraftwerke meist 110 kV

Eisenbahn

-
HM -
L] bis ~150 MVA
5 M ,L
' T30 mva 1w () umspannwerke
n ~40 MVA [~ fur Stadte
Mittlere Kraftwerke
o F] Mittelspannung
LI von 1-50 kV
Industrielle
Kraftwerke ——
mrnn
B MM
Industrielle DRIy
Abnehmer
‘ Stadtische Kraftwerke
Freileitung zum nichsten Ort
A~
Ortsnetz
FS
|

_ Niederspannung

Industrielle

T
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Industrielle
Abnehmer

Einspeisung

Windpark
Legende: mmmmmmm Hochstspannung (HH)
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Trafo / Umspannstation
s—Hochspannung (H)
Aussiedlerhof

— Niederspannung (N)

)
I )
Solarkraftwerk
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kein Einsatz von Regelenergie

Aktivierung von s
Leistungsreserven

50

5 altere Solaranlagen schalten ab,
. . \.7 s neuere red

.zu wenig Strom*
Kraftwerke ,laufen
Zzu langsam'

55

/\

Lastabwurf (X 10-15%)
Lastabwurf (X 20-30%)
Lastabwurf (5 35-50%)

Lastabwurf (5 50-70%)

A Trennung der Kraftwerke
vom Netz (Blackout)

w15

50.008 Hz

uzleren Einspeisung

.normaler| Berelch

5

.zu viel Strom*

Solaraniagen
en vom Netz

Kraftwerke .laufen

zu schnell*

https://www.netzfrequenz.info/aktuelle-netzfrequenz-full



Produktivitatsgewinne zwischen Portabler Energie

(Motoren und elektrischer Strom) und IT

1970 1980 1990 2000 2010 2020
180 1 | 1 1 i

160
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120 —fL

100 TN
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40 [ , T | 1
1890 1900 1910 1920 1930 1940

Portable Power IT

Brynjolfsson, E., Rock, D., & Syverson, C. (2019). Artificial intelligence and the modern
productivity paradox. The economics of artificial intelligence: An agenda, 23, 23-57.
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Ingenieursansatz
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Ingenieursansatz der Kunstlichen Intelligenz

GOFAI
e Regeln (Falls x Dann y)

e Pradikatenlogik / Logikprogrammierung
(Vx,y,2g(x) Ng(y) = U(2))

Expert Systems
1980s

e Theorembeweiser S - Expert systems appear
1950s capable of human-like
. . Turing Test, theory and dedislonsmaking
e Heuristiken Brctoryping
Fallendes Messer: - Turinﬁ Paptﬁr »
Kaufe keine Aktie mit fallendem Kurs = maclglggs s Second AI Winter

Mid 80s-Mid 90s
First AI Winter
1970s

Wolfgang MaaR S21



Systemansatz

Wolfgang MaaR

Menge negative
Pflanzennahrung  Rickkopplungen

=y ~
l Schnelligkeit Gewicht

der Flichse der Fiichse

Menge derJagdbeute
der Fiichse
Zahl der Hasen

Vermehrungsrate
der Flichse
Zahl der Fiichse

Vorlage: F. Vester (1978) © 2018 Dr.-Ing. E. W. Udo Kiippers

S22



Element




Systemansatz der Kuinstlichen Intelligenz

Maschinelles Lernen

« Wahrscheinlichkeitstheorie / Statistik

Entscheidungsbaume

Neuronale Netze

Genetische Algorithmen

Schwarmintelligenz

Wolfgang MaaR S24
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Was ist Maschinelles Lernen?

« “Lernen ist jeder Prozess, durch den ein System seine Leistung aufgrund von Erfahrungen verbessert.” — Herbert Simon

« “Ein Computerprogramm lernt aus Erfahrung E in Bezug auf eine Klasse von Aufgaben T und ein LeistungsmafS P, wenn
sich seine Leistung bei Aufgaben in T, gemessen durch P, mit der Erfahrung E verbessert.” — Tom Mitchell (1998)

« Maschinelles Lernen: Programmierung eines Algorithmus, der automatisch aus Daten oder aus Erfahrungen lernt.

Traditionelle Programmierung

Daten —

Programm ——

Programm-
ausfiihrung

—> Ausgabe

Wolfgang MaaR

Daten

Architektur /
Modell

Maschinelles Lernen

—

—

Modell

1. Implizite
Programmierung (Lernen
/ Mustererkennung)

2. Programm-Ausfiihrung

(Inferenz)

— Ausgabe

26



Das System eines Kuinstlichen Neurons

RUckapplung: _ ) min dL/dW
Optimierte Gewichte W w 57
Xo
X Pexformanz / Fehlerx:
! Fehler zwischen Schatzung §
X, f(x) =o(wx) y:Schatzung —— > und angenommenexr Wahrheit y
Fehler: L(¥,y)
xn
w x_zwl*xl Beispiel: L(y,y) =|f(x) —yl
(Woxo + Wixqy + -+ + ann) g/

Optimierungsaufgabe: Finde die Gewichte W, welche zum kleinsten Fehler L fiihzren.

S27
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Beispiel Hautkrebs-Diagnostik

Principal Component 2

12.54

10.0 4

7.51

5.0 1

2.5

0.0 1

—2.51

—5.0

=7.51

Wolfgang MaaR

Breast Cancer Dataset PCA Projection (Training Set)

Diagnosis
Malignant
Benign
& . e _
L Tl °
‘Q,‘ 'Q"o‘,‘ ©
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=5 0 5 10 15

Principal Component 1

30 Merkmale reduziert auf 2 Dimensionen
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Das System eines Kuinstlichen Neurons
Simples Beispiel Hautkrebs-Diagnostik

Rickkopplung:

Optimierte Gewichte W;,,
Attribut Radius

Attribut Kompaktheit .
y: Schatzung

oa(WX) Wahrscheinlichkeit an

Attribut Symmetrie )
Brustkrebs erkrankt zu sein

Attribut Durchmesser

[-1.150365, -0.390641, -1.128550, -0.958763, -0.802490,

-0.802490, -0.733241, -0.578763, -0.620776, -0.999268, Vorhersagewahrscheinlichkeit: 0,0001
-0.495052, -0.577622, -0.623596, -0.537817, -0.217469,
-0.604512, -0.525559, -0.235222, -0.291240, -0.537817, Das Modell Sagt mit hoher Wahrscheinlichkeit

-0.631501, -0.445740, -0.551450, -0.632794, -0.421636,

-0.715423. -0.631501, -0.445740. -0.551450. -0.632794]) voraus, dass der Tumor gutartig ist.

S29
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System eines Kuinstlichen Neuronalen Netzwerks

Optimierung Gewichte W

Fehlex: Fehler: L(9,y)

S30
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KI-Architekturen

Transformer

Output
Probabilities

Add & Norm
Feed
Forward
Add & Norm

Multi-Head
Attention

Add & Norm

Nx
N
x e
Multi-Head Multi-Head
Attention Attention
A 4 A 2
. —
Positional A A Positional
Encoding Encoding
Input Output
Embedding Embedding
Inputs Outputs
(shifted right)
r B
AR
BERT [&)
\¥\—_’
P Eo
MISTRAL
h AL g L 1 ama
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Autoencoder

Latent
Representation

Input

Encoder Decoder

Diffusion Models
Latent Space
Diffusion Process —————

Denoising U-Net €g 2r
L =
Q

Q Q||e
KV \KV || KV KV

Ll el

=

Output

éonditionina
emanti
Ma
Text

Repres
entations

pd & A88

denoising step crossattention  switch  skip connection concat

o

GAN

.

Discriminator

—-| Generator '—-I Generated Data
T

Gradients

Fake

Gradients

@ D Loss

G loss

[CO00~000]

Z (“n” dimensional Random Noise)
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Modell Zoo

Amostly complete chart of

© Backfed Input Cell N e u I‘a l. N etWO rks Deep Feed Forward (OFF)

7 inputcell ©2016 Fiador van Veen - asimovinstitute.org

@ Noisy Input Cell Radial

@ Hiddencet ">. @ -
© Probabistic Hidden Cell & & &
@ spiking Hidden Cell

@ ouuical

© otch it output et

42 Most commonly used Machine Learning Algorithms

Long / Short

@ recurentcet

© wemorycat Variational AE (VAE) Denoising AE (DAE) ‘Sparse AE (SAE)
@ oifferent Memory Cell @ N
O Kemel

© convolution or Pool

Generative Adversarial

Network
WaveNet Markov Chain (MC)

-
Convolutional Neural ’

Network
e Neural Networks

MobileNet ]

AW
SOXCOIOR DR
\V/a\V/

Long Short-Tern.
Recurrent Neural Network

Factor Analysis of Unshpen/ised Leaming e

Correspondences

ine (ELM)

Agglo

Hierarchical Clustering o
Y a¥a%a%Y
AVAVAvAwiws

Principal Component
Analysis

Independent Component
Analysis

by Murat Durmus

Excerpt from the Book: A Primer to the 42 Most commonly used Machine Learning Algorithms (With Code Samples)
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Beispiel: Stable Diffusion

+ Stable Diffusion 2.1 Demo

Stable Diffusion 2.1 is the latest text-to-image model from StabilityAl. Access Stable Diffusion 1 Space here
For faster generation and API access you can try DreamStudio Beta.

Wie schén ist das Saarland?
Generate image
Volklingen ist nicht sehr schon

https://huggingface.co/spaces/stabilityai/stable-diffusion

S33
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Energieeffiziente grofs angelegte kiinstliche
Intelligenz fiir nachhaltige Rechenzentren (ESCADE)

Nachhaltige, deutsche End-to-End-KI-Losungen auf Basis kognitiver KI-Technologien fiir den Betrieb
energieeffizienter Rechenzentren und dezentraler KI-Recheneinheiten (auf Drohnen) mit neuromorphen

Chiptechnologien.

Language technologies

Input Spikes

Spiking Neural
Network

Output Spikes

KH ’“: = =y

‘convolutional layers reduc the features space from preceding layers. We pretranthe comvolutionallayers on the ImageNet classificat

Visual computing

= ~ SHS - STAHL- HOLDING -SAAR

RUB TECHNISCHE
UNIVERSITAT
DRESDEN
aufgrund eines Beschlusses N T AG
des Deutschen Bundestages . SEITEC

Energy-efficient
Datacenter with AI on
neuromorphic chips

Energy-efficient
AI on neuromorphic chips
for drones

_____________________________________________________________________________________________________________________________
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Anti-Doping: KI zur Erkennung von Probentausch im Sport

* Entwicklung eines Kl-basierten Systems zur Erkennung identischer Urinproben X’ﬁﬁfﬁopme
im biologischen Pass des Athleten AdEHEr
* Um eine positive Dopingkontrolle zu vermeiden, kénnen Sportler versuchen,
ihre vermeintlich positive Urinprobe durch eine andere Probe zu ersetzen, die Sporthoehschule Koln
keine verbotenen Substanzen enthalt.
* Dieses Projekt konzentriert sich auf die Moglichkeit des Probenaustauschs mit
einer Urinprobe desselben Athleten, die vor der Verabreichung einer
verbotenen Substanz gesammelt wurde.

.
Sot-Aneotion

=
[r——"

= Multivariate sequenzielle Erkennung von Anomalien in Kombination mit Mechanismen der
Selbstbeobachtung, CNN und Subsampling

= Analyse von Langsschnittdaten mit uniiberwachtem Lernen und statistischen Tests

= Software-Prototyp: Verwendung von SACNN- und DAP-Algorithmen zur Erkennung von
Stichproben-Permutationen

= SACNN: Auf Selbstbeobachtung basierendes neuronales Faltungsnetzwerk zur Erkennung
von Stichprobenvertauschungen

= DAP: Digital Athlete Passport ist ein Visualisierungskonzept zur Erkennung der Ahnlichkeit
zwischen Proben desselben Athleten

S36
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Gene, Umwelt und Zeit

POTENTIAL REACTION
SURFACE

ENVIRONMENTAL
CHANGE

\

/
; EXERCISE

= CARBOHYDRATE \L.‘_‘\.z
@é METABOLISM
o \ —y = =

LIPID
METABOL!

a0
5858

STRESS )
Wolfgang MaaR —

N—

=)
@)

STENOSIS OF
2. CORONARY
//\ ARTERIES

(Eric Boerwinkel, 2019)
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Genetisches Risiko fiir Herz-Kreislauf-Erkrankungen

Herz-Kreislauf-Erkrankungen (CVD): Top-3-Todesursachen in Deutschland [Stat. Bundesamt, 2013]

= Polygene Krankheiten, d.h. Erkrankungen, die von mehreren Genen beeinflusst werden und haufig in

Kombination mit Umwelt- und Lebensstilfaktoren (z. B. Erndhrung, Bewegung und Rauchen).

= Verantwortlich fur 17,9 Mill. weltweit im Jahr 2019 [WHO 2021][Branner et al. 2022].

Personalisierte Medizin [Hamburg & Collins, 2010] Herausforderungen der Personalisierten Medizin
= |ntegration genetischer Information in die medizinische Diagnostik = Zugang des Arztes zu genomischen Erkenntnissen
= Verwendung von Polygenic Risk Scores (PRS): Werte genetischer Varianten Uiber einzelne Patienten

von Individuen im Vergleich zu Genom-Assoziationsstudien (GWAS) (NHS in = Privatsphare der genomischen Daten von Patienten

GroRbritannien 2 verwendet PRS in der Praxis)

Zielsetzung
Entwicklung eines datengesteuerten Systems, das Arzten genomische Erkenntnisse iiber einzelne Patienten liefert und gleichzeitig

die genomischen Daten der Patienten durch Zusammenfassungen relevanter wissenschaftlicher Veréffentlichungen schiitzt.

= Unterstiitzung von Arzten mit genomischen Erkenntnissen und

neuesten wissenschaftlichen Entdeckungen
= Import von Fachwissen des DKFZ & NCI ins Saarland

= End-to-end Software-Paket

Erste Schritte zur Personalisierten Medizin

Wolfgang MaaR



Personalisierte Medizin

Sollte ich mir Sorgen tber Herz-
Kreislauf-Erkrankungen machen?
Ich gehe besser
zu meinem Arzt.

Beratung /
s Untersuchung
Dialog-
Schnittstelle
(Chatbot)
Eigenes Weiter- Wissenschaf
Wissen bildung tliche

Literatur

&=
00
an

Wolfgang MaaR

Smartphone des Patienten

Genomische
Daten des
Patienten

Private Module

‘ Data Collector -{ Genetic Risk

Calculator ‘
| D
Processed at

patient's
smartphone

Medizinische Gerdte des Arztes

Zusammenfassung: Ein Wert von 0,08 in Verbindung mit der
genetischen Variante A PRS von 0,08 kénnte auf ein leicht erhdhtes
Risiko im Vergleich zur Allgemeinbevolkerung hinweisen. Es wird
angenommen, dass das AG-Allel von rs2107595 bei Kaukasiern wie
auch bei anderen Ethnien das Risiko fir Herz-Kreislauf-Erkrankungen
durch Mechanismen beeinflusst, die die Regulierung der HDACS-
Expression betreffen. HDAC9 spielt eine Rolle bei der
Endothelfunktion, bei Entziindungen und bei der Entwicklung von
Atherosklerose.

Studie Prestel et al. (2019) berichten, dass rs2107595 ein signifikanter
Risikofaktor fiir atherosklerotische Schlaganflle und koronare
Herzkrankheiten ist, der in einer nicht kodierenden Region der DNA
liegt, die mit Enhancer-Elementen assoziiert ist...

SRS

Wissenschaftliche
Publikationen

Genetische Risikobewertung von CVD

Genetische Variante PRS-Wert

rs2107595
rs1052053

rs1549758

stroke (PGP#38), PRS 1.097

0.08 i
0.068

0.053

[Sandoval, L., Jafri, S., Balasubramanian, J., Bhawsar, P., Edelson, J., Martins, Y., Maass, W., Chanock, St., Garcia-Closas, M.,

Almeida, J.S, Bioinformatics Advances, 3(1), 2023]

Ergebnisse (keine genomischen Patientendaten) an MD senden

Interpretation durch grofRe Al-Modelle

Berichterstattung

Die Publikation suchen

Bewertung der Qualitat
(einschlieRlich

Halluzinationen,

Zusammenfassungen

Prompt: Was bedeutet der polygene Risikoscore von
0,08, der mit der genetischen Variante rs2107595 mit
Allel AG assoziiert ist?

Antwort: ... Was die spezifische genetische Variante rs2107595
betrifft, so ist es ohne zusatzlichen Kontext schwierig zu
interpretieren, was ein PRS von 0,08 konkret bedeutet. Die
Interpretation eines PRS-Werts wie 0,08 hangt von mehreren
Faktoren ab:

Grundrisiko: Das durchschnittliche Risiko der Krankheit in der
Allgemeinbevélkerung. EffektgroRe: Die Starke des Zusammenhangs
zwischen der/den genetischen Variante(n) und der Krankheit oder
dem Merkmal. Ein PRS von 0,08 kénnte auf ein leicht erh6htes

Risiko im Vergleich zur Allgemeinbevolkerung hinweisen, wenn das
durchschnittliche Risiko als 0 betrachtet wird, aber die tatsdchliche

Auswirkung hangt von der Krankheit und der untersuchten
Bevolkerung ab. ...

[Maass, W., Agnes, C.K., Rahman, MR., Almeida, J.S. (2023). SNOOP Method: Faithfulness of Text Summarizations for Single
Nucleotide Polymorphisms. Symposium on Human Partnership with Medical Al, AAAI Summer Symposium 2023, Singapore]



Deutsches

Quantencomputer-gestiitztes Service-Okosystem DFRlEE:"  Z fraunhofer
fir die Simulation in der Fertigung (QUASIM) @) JULICH [RUMEE

Forschungszentrum

\

% ModuleWorks

Auf Quantencomputing basierende Simulationen der thermischen Ausdehnung fiir den Laserschneidprozess mit

besserer Effizienz und Leistung, die bei der Anpassung der Laserschneidparameter und der Reduzierung der
Fehlerquote helfen.

___________________________________________________________

() C‘ C Nx L Feature Matrix X GNNModel )

N\ /:\ ~ 2 Xia Xiia Xiu 1.GON

X, X X X
XA | '—‘ > =y L 2.MGN
Vi L N \NIA 3. MGN + Physics Loss
cl ) \ Mo s - X Y (TIGNN)
OO0 o Rovie T

NN )

~A lassic
Te;“p ML W, : \
N times () 7y R )
(node vectors) ; s (L/ (_/‘ ‘

Quantum Machine Learning
Angle Encoding + Variational Quantum Circuit

Hybrid
amL LE = = il &
B L e @ Prediction
o iHE—0 0@ —
o | —— 1 Execution on Quantum Hardware

e« IBM Quantum System One

X * D-Wave Advantage™ System JUPSI
* Reine neuronale Quantengraphennetze (QGNN)

* Hybride Quantengraphen-Neuronale Netze (HyQGNN)
* Quantenbasierte physikalisch informierte neuronale Graphennetze (QPIGNN)

_______________________________________________________________________________________________________________________________
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KI Infrastruktur

R N W b U1 N

. Autonomie

. Automation

. Orchestrierung

. Data Science

. Bibliotheken

. SW Beschleunigung

. Hardware

Ziel: Reduktion des

Automation
Daten, Training, Analytik
Pakete, Deploy, Manage
Integriere Bibliotheken
SL/UL/RL/statisisches Lernen
Optimierte ML Bibliotheken
HW Basis

—

Aufwands fir die Exrstellung von KI-Software

S42

Chat,
GenAI APIs
Etc.
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Internet im Meer
95% des weltweiten Datenverkehrs

https://www.submarinecablemap.com/
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Datenzentren und Internet-Kabel: Weltweit
Beispiel Microsoft

View all

Show coming soon

@ Geographies
@ Regions
Networking

B Edge Zones
Network PoP
== WAN links

Ground stations
Sustainability projects
& % wind

¥ solar

7S
20 Mixed Azure regions 300+ Datacenters worldwide

280k + Kilometers of network 190+ Network PoPs S44
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atenzentren und Internet-

eispiel Amazon AWS

Wolfgang MaaR

Canada
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g '
10 United ¢ .
States 85 New York
Los Ariyeles
.
Mexi
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Mexico City.
Venezuela
Colombia
Peru Brazil
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Paraguay °Rio de Janeiro
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Sangago Uruguay

Kabel: Weltweit
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Hyperscaler Marktanteile: Cloud-Infrastrukturen

5" amazon 34%

¥ webservices

A I >
2]
0,
Google Cloud 1 O A)

Alibg);%oud - 5%
salesforce 0,
- 3% Weltweiter Umsatz mit Cloud-Infrastruktur-

ro%) - B Dienstleistungen im Q2 2022
Tencent Cloud . 54’7 Mrd. USD
e 2%

* inklusive laas, Paas, und Cloud-Dienstleistungen fur private Nutzer
Quelle: Synergy Research Group
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Nvidia H100 GPU _ -
Generatoren Shipmentsby .

Customer

Estimated 2023 H100 shipments
X . . by end customer.
Beispiel: Microsoft / Meta R
. . Al and H1 GPUs in Q3, anc
- Je 150.000 nvidia H100 e o100 s s ~

(@) [ |
- ca. 5 Mrd€ o I

]

Baléb. 50k 50k 50k 50k

f\cl'll"s
20k 20k
: Il

Source: Omdia Research

Tensor Processing Unit (TPU)

Graphics processing unit (GPU)

Beispiel: nvidia H100
- 35kE Listenpreis

Central processing unit (CPU)
Beispiel: Google TPU

- Cloud only

Beispiel: Intel Core i9-14900K
- TPU v5p pro Stunde: - Datenzentrum: x-10k GPU

- 600€E Listenpreis
4,2000 $ on demand > x*x350ME
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KI Infrastruktur
I T

8 |
7.A nomi & dot Pecan | %
utonomie | ¥ @ []oosx O o B X £ anoct O
,_AugerA\ mljar ‘I'b $databricks b ) Hzo unuvlf\! ‘: E o :EG‘ =
=K v
1 B onoma @l E G Weights & Biases {3 databand \GOPT ’\\L = C superwise
6. Automation R e g e 95 O Loer @ e W) g T o g >0
s|imiwu:'-":" \)m-jﬂ.;ﬂmg " Ty 33 » o e allegro ?.::. w - e a‘dd il
z =
. cnvr .i.o run: ubefl atal :\ e SELDOW Pur,a X0n RAY bl /s
5. Orchestrierung 2 ’ i sibids A ) 0 oDy 0 5w pi™e
"‘"‘N' 60 D.u‘; k"}“"“ w f)o 2 o R a)
0
4. Data SCIenCE faculty CLOUDZRA 3 o @databricks  Piguazio KN'MEMN E
gf,,‘a O ANACONDA  Amazon SageMaker L‘;;? » /s . rapidmine ZOO g
z
3. Bibliotheken p.vmcnw]. Punet ¢ XD T R sk i 9 TR O @xnet PYIRCH BB Towtonite O LLM, GenAI
[ Keras )\ o -'-s B e paly _ A n (o) Neo-Al '
WOWIE byeps 435 rrnes @ avvon somet S0 VT oy s 4 o | T S o (@ hee opeine Modelle
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¥ Spaces @& Imsys chatbot-arena-leaderboard © ©like 2.6k Running # App = Files Community €3

‘¥ LMSYS Chatbot Arena Leaderboard

LMSYS Chatbot Arena is a crowdsourced open platform for LLM evals. We've collected over 500,000 human preference votes to rank LLMs with the Elo ranking system.

Arena Elo Full Leaderboard

Total #models: 76. Total #votes: 511252. Last updated: March 29, 2024.

Contribute your vote & at chat.Imsys.org! Find more analysis in the notebook.

Rank + @& Model 4 ¢ Arena Elo 4 ul 95% CI 4 @ Votes 4 Organization 4 License A z:::ui:dge
‘ 1 1255 +3/-4 37663 Anthropic Proprietary 2023/8
‘ 1 1252 +3/-3 56936 OpenAl Proprietary 2023/4

1 1249 +3/-4 38105 OpenAl Proprietary 2023/12
‘ 4 1204 +5/-5 12468 Google Proprietary Online

4 1200 +3/-4 40389 Anthropic Proprietary 2023/8

6 1185 +4/-4 35803 OpenAl Proprietary 2021/9

7 1177 +3/-4 26773 Anthropic Proprietary 2023/8

8 GPT-4-0613 1160 +3/-5 54509 OpenAI Proprietary 2021/9
‘ 8 Mistral-Large-2402 1157 +5/-4 28356 Mistral Proprietary Unknown
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Allseits verfugbare KI

Interoperabilitat ist die Grundvoraussetzung fir die gemeinsame Wertschopfung und -erfassung
in digitalen Geschaftsokosystemen, die digitalen Innovationen zugrunde liegen (Teece, 2018)

Yo, Juan Gallo de Andrada, escribano de
Camara del Rey nuestro sefior, de los que
residen en su Consejo, certifico y doy fe que,
habiendo visto por los sefiores dél un libro
intitulado El ingenioso hidalgo de la Mancha,
compuesto por Miguel de Cervantes Saavedra,
tasaron cada pliego del dicho libro a tres
maravedis y medio; el cual tiene ochenta y tres
pliegos, que al dicho precio monta el dicho
libro docientos y noventa maravedis y medio,
en que se ha de vender en papel; y dieron
licencia para que a este precio se pueda vender,
y mandaron que esta tasa se ponga al principio
del dicho libro, y no se pueda vender sin ella.
Y, para que dello conste, di la presente en
Valladolid, a veinte dias del mes de deciembre
de mil y seiscientos y cuatro afios.

Wolfgang MaaR

WORTERBUCH

SPANISCH -

DEUTSCH

ADVANCED

O

Ubersetzungszeit:
ca. 10-15 Min.
Das ganze Buch:

1 Woche - wenn sie sehr gut sind.

Ich, Juan Gallo de Andrada, Notar der Kammer des
Konigs unseres Herrn, von denen, die in seinem Rat
residieren, bescheinige und bezeuge, dass die Herren, die
das Buch mit dem Titel El ingenioso hidalgo de la
Mancha, verfasst von Miguel de Cervantes Saavedra,
gesehen haben, jedes Blatt des besagten Buches auf drei
Maravedis und einen halben Maravedis geschétzt haben;
das dreiundachtzig Blatter hat, dass das besagte Buch zu
dem besagten Preis zweihundertneunzig Maravedis und
eine halbe Maravedis betrdgt, zu dem es auf Papier
verkauft werden soll; und sie erteilten die Erlaubnis, dass
es zu diesem Preis verkauft werden kann, und sie
ordneten an, dass dieser Satz an den Anfang des besagten
Buches gesetzt wird, und dass es nicht ohne ihn verkauft
werden darf. Und fiir das Protokoll habe ich das
Geschenk in Valladolid am zwanzigsten Tag des Monats
Dezember 1604 Jahre gegeben.
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Allzeit-KI

Produktivitatsgewinn Abschnitt: Faktor > 900

Yo, Juan Gallo de Andrada, escribano de
Camara del Rey nuestro sefior, de los que
residen en su Consejo, certifico y doy fe que,
habiendo visto por los sefiores dél un libro
intitulado El ingenioso hidalgo de la Mancha,
compuesto por Miguel de Cervantes Saavedra,
tasaron cada pliego del dicho libro a tres
maravedis y medio; el cual tiene ochenta y tres
pliegos, que al dicho precio monta el dicho
libro docientos y noventa maravedis y medio,
en que se ha de vender en papel; y dieron
licencia para que a este precio se pueda vender,
y mandaron que esta tasa se ponga al principio
del dicho libro, y no se pueda vender sin ella.
Y, para que dello conste, di la presente en
Valladolid, a veinte dias del mes de deciembre
de mil y seiscientos y cuatro afios.

Wolfgang MaaR

Q Dee

Ubersetzungszeit:
ca. 1 Sekunde
Das ganze Buch: ca.

C

pL

1 Minute

bis o

Ich, Juan Gallo de Andrada, Notar der Kammer des
Konigs unseres Herrn, von denen, die in seinem Rat
residieren, bescheinige und bezeuge, dass die Herren, die
das Buch mit dem Titel El ingenioso hidalgo de la
Mancha, verfasst von Miguel de Cervantes Saavedra,
gesehen haben, jedes Blatt des besagten Buches auf drei
Maravedis und einen halben Maravedis geschétzt haben;
das dreiundachtzig Blatter hat, dass das besagte Buch zu
dem besagten Preis zweihundertneunzig Maravedis und
eine halbe Maravedis betrdgt, zu dem es auf Papier
verkauft werden soll; und sie erteilten die Erlaubnis, dass
es zu diesem Preis verkauft werden kann, und sie
ordneten an, dass dieser Satz an den Anfang des besagten
Buches gesetzt wird, und dass es nicht ohne ihn verkauft
werden darf. Und fiir das Protokoll habe ich das
Geschenk in Valladolid am zwanzigsten Tag des Monats
Dezember 1604 Jahre gegeben.
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Nutzung von KI in Unternehmen:
Ansatzpunkte fur KMU

1.Bestandsaufnahme und Zieldefinition - Use Cases
2.Wissensaufbau und Kompetenzen
3.Datenmanagement

4.Technologie und Infrastruktur

5.Pilotprojekte und Skalierung

6.Netzwerk und Partnerschaften

7.Fordermittel und Unterstiutzung
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Zusammenfassung

« Kl hat alle Charakteristika einer Allzwecktechnologie (GPT)
« Kl wird zu einem wesentlichen Produktivitatstreiber

« Deutsche Unternehmen haben groRen Aufholbedarf bei Ki
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